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Forma studiéw
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Informacje podstawowe

Cykl dydaktyczny
2024/25

Kod zajec
06APDN.28PW.00342.24

Jezyki wyktadowe
polski

Obligatoryjnos¢
Fakultatywny

Blok zajeciowy
Przedmioty do wyboru

Koordynator zajec Jarostaw Jasiewicz

Prowadzacy zajecia Jarostaw Jasiewicz
Okres Forma zajec / liczba godzin / forma zaliczenia Liczba
Semestr 4 * Laboratorium: 15, Zaliczenie z oceng punktéw ECTS

3
Cele ksztatcenia dla zajec

Kod Cel
C1 Przedstawienie metod wydobywania wiedzy z algorytméw uczenia maszynowego do rozwigzywania ztozonych

probleméw analizy danych.

Wymagania wstepne

Znajomos$¢ metod uczenia maszynowego
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Efekty uczenia sie dla zajec

Kod Efekty uczenia sie dla zaje¢ w zakresie

Wiedzy - Student/ka:

w1l rozumie znaczenie interpretowalnosci i wyjasnialnosci
modeli regresyjnych i klasyfikacyjnych w analizie
danych.

w2 zna strukture bezposrednio interpretowanych
algorytmdw uczenia maszynowego (CART, LS, GLM,
GAM).

W3 zna metody budowania modeli wyjasniajacych dla
dowolnych algorytméw uczenia maszynowego.

w4 zna metody wydobywania istotnych informacji dla
algorytmdw dziatajacych na danych uporzadkowanych

(np. obrazach).
Umiejetnosci - Student/ka:

ul potrafi wydobywa¢ z algorytméw uczacych oraz
interpretowad cechy decydujace o wyniku dziatania
algorytmu.

u2 potrafi stosowad globalne modele wyjasniajgce
(poziom modelu) dla ztozonych algorytméw uczenia
maszynowego.

U3 potrafi stosowad lokalne modele wyjasniajace (poziom
przypadku) dla ztozonych algorytméw uczenia
maszynowego.

ua potrafi stosowad narzedzia wizualne stosowane
w interpretacyjnym uczeniu maszynowym.

Kompetencji spotecznych - Student/ka:

K1 jest gotéw/gotowa wykorzystad intepretacyne uczenie
maszynowe w samodzielnie realizowanym projekcie
analizy danych.

K2 jest gotéw/gotowa do prezentacji wynikéw analiz
w sposéb przystepny dla odbiorcy.

Efekty uczenia sie dla
kierunku

APD_K2_WO01,
APD_K2_WO03

APD_K2_WO01,
APD_K2_W03

APD_K2_WO01,
APD_K2_WO03

APD_K2_WO01,
APD_K2_WO03

APD_K2_UO1,
APD_K2_U02

APD K2_U01,
APD_K2_U03,
APD_K2_U05,
APD_K2_U08

APD_K2_U01,
APD_K2_U03,
APD_K2_U05

APD_K2_UO1,
APD_K2_UO03,
APD_K2_U07,
APD K2 U08

APD_K2_K03

APD_K2_K02,
APD_K2_K06

Tresci programowe dla zaje¢

Lp. Tresci programowe dla zajec

1. Podstawy interpretacyjnego uczenia maszynowego,
podstawowe pojecia, zastosowania,

2. Algorytmy uczenia maszynowego o interpretowanej
strukturze, metody wydobywania wiedzy, rola btedéw
w interpretacji algorytméw, ocena interpretowalnosci
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Efekty uczenia sie dla
zajec

w1l

w2, Ul

Metody weryfikacji
osiagniecia efektéow
uczenia sie dla zajec

Projekt

Projekt, Zaliczenie
praktyczne (analiza
wykonawstwa)

Projekt, Zaliczenie
praktyczne (analiza
wykonawstwa)

Projekt, Zaliczenie
praktyczne (analiza
wykonawstwa)

Projekt, Zaliczenie
praktyczne (analiza
wykonawstwa)

Projekt, Zaliczenie
praktyczne (analiza
wykonawstwa)

Projekt, Zaliczenie
praktyczne (analiza
wykonawstwa)

Projekt, Zaliczenie
praktyczne (analiza
wykonawstwa)

Projekt

Projekt

Formy zajec

Laboratorium

Laboratorium
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Efekty uczenia sie dla

Lp. Tresci programowe dla zajec zajec Formy zajec

3. Wydobywanie istotnych cech z podstawowych W3, Ul Laboratorium
algorytmdw uczenia maszynowego, wyszukiwanie
przypadkéw odstajgcych i ich wptyw na interpretacje

4, Tworzenie modeli wyjasniajgcych dla algorytméw typu | W3 Laboratorium
,,czarna skrzynka", interpretacja modeli oparta na
przypadkach

5. Globalne modele wyjasniajgce, wykresy czesciowej W3, U2, K2 Laboratorium
zaleznosci, interakcja cech, dekompozycja
funkcjonalna

6. Lokalne modele wyjasniajace DeepLIFT, SHAP, LIME, W3, U3, K2 Laboratorium
DALEX

7. Podstawowe metody wizualizacji algorytméw uczenia | U4, K2 Laboratorium
maszynowego i ich interpretacja

8. Wydobywanie cech dla algorytméw dziatajgcych na w4 Laboratorium
danych uporzadkowanych, transformacje danych w
celu wydobycia nowych cech

9. Projekt zaliczeniowy W3, Ul, U4, K1 Laboratorium

Informacje dodatkowe

Forma zajec Metody i formy prowadzenia zaje¢

Laboratorium Metoda analizy przypadkéw, Rozwigzywanie zadan (np.: obliczeniowych, artystycznych,
praktycznych), Metoda projektu

Forma zajec Warunki zaliczenia zajec

Laboratorium Wypetnienie zatozen projektu (50%) i rozwigzanych dwéch zadan (2 * 25%).
* Bardzo dobry (Bdb; 5,0) = od 90% punkdéw
* Dobry plus (Db+; 4,5) = od 80% punkdw
* Dobry (Db; 4,0) = od 70% punkéw
* Dostateczny plus (Dst+; 3,5) = od 60% punkéw
* Dostateczny (Dst; 3,0) = od 50% punkoéw
* Niedostateczny (Ndst; 2,0) = ponizej 50% punkdéw

Literatura
Obowiazkowa
1. Molnar, Christop, 2022, Interpretable Machine Learning, https://christophm.github.io/interpretable-ml-book/
Dodatkowa

1. Biecek, Przmystaw, Burzykowski Tomasz, 2020, Explanatory Model Analysis, https://fema.drwhy.ai/
2. Xuhong, Li et al. 2021, Interpretable Deep Learning: Interpretation, Interpretability, Trustworthiness, and Beyond,
https://arxiv.org/pdf/2103.10689.pdf

Naktad pracy studenta i punkty ECTS
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Rodzaje zajec studenta
Laboratorium

Przygotowanie do zaje¢
Czytanie wskazanej literatury

Przygotowanie projektu

taczny nakiad pracy studenta

Liczba punktow ECTS

* godzina (lekcyjna) oznacza 45 minut
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Srednia liczba godzin* przeznaczonych

na zrealizowane rodzaje zajec

15
30
15

30

Liczba godzin
90

ECTS
3
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Efekty uczenia sie dla kierunku

Kod

APD_K2_K02

APD_K2_KO03

APD_K2_K06

APD_K2_UO01

APD_K2_U02

APD K2_U03
APD K2_U05
APD_K2_U07

APD K2 U08

APD_K2_W01

APD_K2_WO03
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Tresé

Absolwent/ka jest gotéw/gotowa do zrozumienia i pogtebienia Swiadomosci roli informatyki w ksztattowaniu
zycia spotecznego

Absolwent/ka jest gotéw/gotowa do zrozumienia ograniczenia wiasnej wiedzy i rozumie potrzebe dalszego
ksztatcenia, w tym zdobywania wiedzy pozadziedzinowej

Absolwent/ka jest gotéw/gotowa do zrozumienia najwazniejszych osiggnie¢ w swojej dziedzinie i stojacych
przed nig wyzwan; potrafi je przedstawi¢ laikom w sposéb popularny

Absolwent/ka potrafi wykorzystywac zaawansowane metody, narzedzia i technologie informatyczne do
rozwigzywania probleméw teoretycznych i probleméw praktycznych w wybranych obszarach zastosowan

Absolwent/ka potrafi zastosowac zaawansowang wiedze matematyczng do formutowania, analizowania i
rozwigzywania ztozonych zadan zwigzanych z analizg i przetwarzaniem danych

Absolwent/ka potrafi pisa¢, uruchamiac i testowac ztozone programy w wybranych srodowiskach
programistycznym

Absolwent/ka potrafi projektowac, analizowac i stosowac zaawansowane algorytmy

Absolwent/ka potrafi postugiwac sie réznymi formatami reprezentacji rozmaitych rodzajéw danych, w
szczegdlnosci integrowad dane pochodzace z réznych Zrdédet, transformowac je do wspdinej spdjnej postaci

Absolwent/ka potrafi projektowac i implementowa¢ zaawansowane struktury danych

Absolwent/ka zna i rozumie w pogtebionym stopniu wspétczesne metody, narzedzia i technologie
informatyczne wtasciwe dla wybranych obszaréw zastosowan niezbedne przy analizie i przetwarzaniu
danych pochodzacych z réznych zrédet

Absolwent/ka zna i rozumie zasady rozwigzywania probleméw z wykorzystaniem zaawansowanych
algorytméw i struktur danych
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